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Del BigData
al Smart Data

Com o hacer nuestros negocios mas inteligentesy productivos.

Luis Neira, Head of Latam
Hocelot
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México en 2024

Liderara la carrera junto con Brasil.

26,/%

de totalde las ventas en Latam .
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Amenazas: Dirty Data

85%0

de losdatos en
Meéxico son Dirty
Data
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Soluciones

Smart Data:

Analiza la calidad del dato, su m ejora,

estandarizacion y enriguecimiento
del mismo con hasta 1500 nuevas
variables.

HOCZLOT

Snart Analytics

Mediante el uso de algoritm os extraen
todo el potencial de lasbasesde datosy
m ejoran latomade decisioneso Reduce
costosy riesgos,vender masy solucionar

problemasconcretos
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Soluciones

Lassolucionesdeanaliticaavanzada
incrementaron un 37%I| asgananciasde
empresasmexicanasen 2019

HOCELOT Taals
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Soluciones: Proceso Smart Analytics

HOCZLOT

RAW DATA
DNI DIGITAL MEDIA
EMAIL TELEFONO
& LA VEHICULO RRSS

HOCZLOT"

SMART DATA
PERSONAL FAMILIAR

INTERESES ECONOMICOS

'

01

Se recibe la
aplicacién

02

Perfilado dindmico del
cliente en tiempo real

03

Analitica avanzada
(ML, DL, IA)

04

Tomade decision

Mm



Segm entacion Com ercial

AlcAige 58.088 ~T%

Crear un modelo de aprendizaje supervisado o0 no supervisado
gue permita obtener segmentos de clientes dirigidos a la Muestra inicial

propensién de comprade productos. Clientes Consentimiento

Visién Actual uevo Enfoque utilizado en el Caso de Uso
Fuentesde datos Datalab Analitica Avanzada

) Proceso de captacion basado en reglasde negocio

Posibilidad de incluirun gran nimero de

2) Modelos estadisticos basados en transacciones i > -
) Nombre Id Check cliente_20190416.csv variables, fuentes de datos y horizontes
- . : o Fechad temporales
3)Toma de decisionesen base a la experiencia y criterio del e 8 Geo Check P
experto Direccién fironal Hocelot’s Real Posibilidad de autom atizar el proceso de
Email Time API segmentacion de clientes en base al
Teléfono Economic aprendizaje realizado.
= Enrichement
Consentimiento
Entidad Home PoCbasada en Toma de decisiones a futuro con mayor
E""fheme"‘ Machine Learnig consistencia, en tiempo real y con
Family fundamento matem atico
Enrichement
Phonear_1d email @
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Caracteristicas

Resultados: Profesionales liberales > Alto indice de em pleabilidad

- Entre 35y 50 afios
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Admision

Alcance - .
170 .322 » Definicion de la variacion de la muestra ;‘% O %

para cada version:ie. 125K -> 170K.

Elaboracién de modelos de aprendizaje autom atico para la )
deteccién temprana de mora, sobre la muestra de 6 meses un Muestra inicial Cll_entes
proceso de captacion bajo un escenario de datos actualizados. Clientes * 85variables activados

Visién Actual uevo Enfoque utilizado en el Caso de Uso
Fuentesde datos Datalab Analitica Avanzada

D) Proceso de captacion basado en reglasde negocio .
) . . . Cliente Hocelot
Posibilidad de incluirun gran nimero de

2) Modelos estadisticos basados en transacciones > ;
) Nombre Id Check DATOS_HOCELOT_T variables, fuentes de datos y horizontes
. i R 3 R Fechad ARGET_TOTAL.csv temporales
3)Toma de decisionesen base a la experiencia y criterio del e e Geo Check p
SN Direcci6n Es:is:hneﬁent Hocelot’s Real Posibilidad de autom atizar el proceso de
Em ail Time API captacion de clientes en base a la
Teléfono Economic improbabilidad de impago
Enrichement
Importes e
impagados Home PoCbasada en Toma de decisiones a futuro con mayor
Facturas SR Machine Learnig consistencia, en tiem po real y con
devueltas Family fundamento matem atico

R Enrichement
Facturaciones

medias Phone and email -~

Verification I m
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Admision

Tarjetasde Crédito 0- 30 dias

Contactability Score
L]
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Decidebetter
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